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•
H

  λογιστική παλινδρόμηση (logistic regression – LR) περιλαμβάνει το 
σχηματισμό μιας πολυμεταβλητής συσχέτισης μεταξύ μιας εξαρτημένης 
μεταβλητής και πολλώ

ν ανεξάρτητω
ν μεταβλητώ

ν (Atkinson and M
assari, 

1998). 
  •

Βασική αρχή της είναι ότι η εξαρτημένη μεταβλητή (dependent variable) είναι 
διχοτομική, δηλαδή μπορεί να πάρει μόνο τιμές 1 και 0, ή «αληθής» και 
«ψ

ευδής».  
  •

Οι ανεξάρτητες μεταβλητές (independent variables) προβλέπουν την 
εξαρτημένη και μπορεί να είναι είτε συνεχείς, είτε διακριτές, είτε 
οποιοσδήποτε συνδυασμός τω

ν δύο αυτώ
ν τύπω

ν. 
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•
Στην εκτίμηση της επιδεκτικότητας κατολισθήσεω

ν, στόχος της LR είναι να 
βρει το «βέλτιστο» μοντέλο για να περιγράψ

ει τη σχέση μεταξύ της απουσίας ή 
παρουσίας (τιμή 0 ή 1) κατολισθήσεω

ν (εξαρτημένη μεταβλητή) και ενός 
συνόλου παραγόντω

ν που επιδρούν στην εκδήλω
ση του φαινομένου 

(ανεξάρτητες μεταβλητές). 
  •

Το μοντέλο μπορεί να εκφραστεί στην απλούστερη μορφή του ω
ς εξής: 
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n = ο αριθμός τω
ν ανεξάρτητω

ν μεταβλητώ
ν 

x
i  (i = 1, 2,…

, n) = οι ανεξάρτητες μεταβλητές 
b

0   = η σταθερά του μοντέλου 
b

i  (i = 1, 2,…
, n) = οι συντελεστές βαρύτητας (coefficients) 

όπου Ρ είναι η πιθανότητα εκδήλω
σης ενός κατολισθητικού γεγονότος η οποία 

κυμαίνεται από 0 έω
ς 1. 
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•
Συνεπώ

ς ένας παράγοντας επηρεάζει σημαντικά την εκδήλω
ση του 

φαινομένου, εάν ο λόγος πιθανοφάνειας του είναι >1 και η στατιστική 
σπουδαιότητα (significance) του είναι μέσα στα όρια ενός δεδομένου 
διαστήματος εμπιστοσύνης. 

•
Ένας άλλος τρόπος γραφής είναι ο λογαριθμικός μετασχηματισμός (logit 
transform

ation): 

Λόγος πιθανοφάνειας (likelihood ratio)  όπου αντιπροσω
πεύει 

την πιθανότητα ένα γεγονός να συμβεί διαιρούμενο με την 
πιθανότητα να μη συμβεί. 
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•
Δύο μορφές εφαρμογής του μοντέλου: 

1)
Τυπική (enter): 
Μ

έσω
 της μεθόδου μέγιστης πιθανοφ

άνειας (m
axim

um
 likelihood, -2 log 

likelihood ή -2LL), το μοντέλο υπολογίζει τους συντελεστές και τα στατιστικά 
μέτρα απόδοσης για το σύνολο τω

ν ανεξάρτητω
ν μεταβλητώ

ν (Kundu et al., 
2013). 

2)
Βηματική (stepw

ise): 
α)  "Προς τα εμπρός (forw

ard)" : 
�Στην αρχή καμία μεταβλητή δεν περιέχεται στο μοντέλο. 
�Εάν η τιμή significance μιας μεταβλητής είναι μικρότερη από την τιμή 

πιθανότητας (probability) για παραμονή στο μοντέλο, η μεταβλητή 
αυτή εισέρχεται στο μοντέλο και τα στατιστικά υπολογίζονται εκ νέου 
έτσι ώ

στε να εξεταστεί η είσοδος και τω
ν υπολοίπω

ν μεταβλητώ
ν (D

ai 
and Lee, 2003; M

ousavi et al., 2011). 
β)  "Προς τα πίσω

 (backw
ard)" : 

�
Στην αρχή όλες οι μεταβλητές περιέχονται στο μοντέλο. 

�
Η

 ίδια διαδικασία με την "forw
ard"  για κάθε έξοδο μιας μεταβλητής. 



Θ
ΕΩ

ΡΗ
ΤΙΚΟ

 ΠΛΑΙΣΙΟ
 

•
Πριν την εφαρμογή του μοντέλου, είναι απαραίτητη η διάγνω

ση της 
πολυσυγγραμμικότητας (m

utlicollinearity) για να ελεχθεί η συσχέτιση μεταξύ 
τω

ν ανεξάρτητω
ν μεταβλητώ

ν.  
 •

Ο πιο διαδεδομένος τρόπος διάγνω
σης είναι ο υπολογισμός δύο δεικτώ

ν: 
 

Ανοχή (tolerance – TOL): μια τιμή μικρότερη από 0,2 υποδεικνύει 
πολυσυγγραμμικότητα (M

enard, 2001). 
 Συντελεστής πληθω

ριστικής διακύµανσης (variance inflation factor – VIF): 
μια τιμή μεγαλύτερη από 10 υποδηλώ

νει την ύπαρξη ενός σοβαρού 
προβλήματος πολυσυγγραμμικότητας. 
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•
Βήματα εφαρμογής του μοντέλου: 

 1)
Δειγματοληψ

ία κατολισθητικώ
ν δεδομένω

ν (εξαρτημένη μεταβλητή) 

2)
Επεξεργασία παραγόντω

ν (ανεξάρτητες μεταβλητές) 

3)
Αντιστοίχιση training dataset με τις κατηγορίες τω

ν "επεξεργασμένω
ν" 

παραγόντω
ν. 

4)
Εισαγω

γή συγκεντρω
τικού πίνακα σε λογισμικό στατιστικό αναλύσεω

ν. 

5)
Υπολογισμός συντελεστώ

ν βαρύτητας για τους παράγοντες (μέσω
 εξίσω

σης 
z) και στατιστικώ

ν μέτρω
ν απόδοσης του μοντέλου. 

6)
Υπολογισμός της πιθανότητας εκδήλω

σης του φαινομένου (μέσω
 εξίσω

σης P) 
– δημιουργία τελικού επιπέδου επιδεκτικότητας κατολισθήσεω

ν. 
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